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RESUMEN EJECUTIVO
La desercion escolar ha sido un problema que ha existido a lo largo de la historia tanto
a nivel mundial como en el Ecuador, sin embargo, desde el inicio de la pandemia por
COVID-19 ha tenido un incremento inédito, el mismo que se ha dado en todas las
instituciones educativas del pais, esta pandemia ha tenido un impacto severo sobre las
distintas variables socioeconémicas en los estudiantes y todo su entorno, las
instituciones educativas tuvieron que cerrar sus puertas a la educacion presencial
generando una nueva modalidad de aprendizaje que es la ensefianza virtual, haciendo
uso de distintas plataformas educativas y diversos recursos tecnoldgicos lo cual tuvo un
efecto negativo provocando un alto indice de desercion estudiantil. Segun EIl Ministerio
de Educacion del Ecuador hasta noviembre de 2021 unos 150.000 nifios y adolescentes
han dejado de estudiar producto de la crisis ocasionada por la pandemia del COVID-19.
Este trabajo de investigacion presenta varios aportes que ayudan a dar respuesta a varios
de los problemas que surgen en la educacion producto de la pandemia por COVID -19,
la propuesta base estara en disefiar un modelo predictivo que ayude a estimar los indices
de desercion de estudiantes en la unidad educativa Los Andes. Al estudiar los efectos
que trajo consigo la pandemia se tiene que ha producido alteraciones de orden
psicoldgico en los estudiantes, la falta de recursos economicos para acceder a las clases
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y la falta de tecnologia ha hecho que varios jévenes sientan un desgaste emocional, falta
de concentracion y desmotivacion, haciendo que contemplen la idea de dejar sus
estudios. A continuacion, se realiza una descripcion del proyecto de investigacion,
refiriéendonos primero al modelo mateméatico que se propone efectuar y la
documentacion que lo sustenta, a las pruebas empiricas que se propone realizar y a la
metodologia a aplicar. Se especifica, el tipo de andlisis a efectuar, asi como los datos
sobre los cuales se aplica un modelo mediante la técnica de minimos cuadrados,
determinando resultados obtenidos y la discusion de estos. Finalmente se presenta la

propuesta de solucion.

DESCRIPTORES: DESERCION, ENSENANZA, ESTUDIANTES, PANDEMIA,
RECURSOS SOCIOECONOMICOS.
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CAPITULO I
EL PROBLEMA DE INVESTIGACION

1.1 Introduccioén

La desercidn escolar desde el inicio de la pandemia por COVID-19 se ha dado en todas
las instituciones educativas, esta pandemia ha tenido un fuerte impacto sobre las
variables socioeconomicas en los estudiantes, las instituciones educativas tuvieron que
cerrar sus puertas a la educacion presencial generando una nueva modalidad de
aprendizaje que es la ensefianza virtual, haciendo uso de distintas plataformas educativas
y diversos recursos tecnoldgicos lo cual tuvo un efecto negativo provocando un alto

indice de desercion estudiantil.

Este trabajo se encuentra dividido en 5 secciones incluyendo en la seccion uno la
introduccion, la justificacion y los objetivos. La seccion 2, presenta los antecedentes
investigativos, la seccion 3, el marco metodoldgico donde se determina la modalidad
de investigacion, la recoleccion de informacion y la propuesta de solucion. En la
seccién 4, presenta los resultados obtenidos al aplicar el método estadistico y la

discusion de estos, y finalmente, la seccion 5 expone las conclusiones.

1.2 Justificacion

La educacion es un derecho fundamental en todos los niveles de la poblacion,
representa una herramienta significativa para lograr un nivel de desarrollo personal
que permitan el bienestar social. Es importante y necesario evitar la desercion escolar
que con el impacto de la pandemia por COVID-19 esta ha aumentado

considerablemente.

Se hace inevitable detener la desercion estudiantil por el efecto COVID-19 que vive
nuestro pais y el mundo en la actualidad, investigar sobre las variables
socioecondmicas que influyen sobre los estudiantes que abandonan su educacién es
un factor importante para el desarrollo de un modelo matematico predictivo con el
cual se puede determinar la probabilidad de desercion escolar y con estos datos lograr
establecer estrategias que permitan a la institucién educativa aumentar la capacidad

de retencién estudiantil.
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Con el analisis de distintos documentos bibliograficos se ha logrado relacionar el
tema de investigacion con estudios realizados con anterioridad, existiendo numerosos
fundamentos tedricos lo cual hace factible y viable este estudio de investigacion, con
estos antecedentes se puede disefiar un modelo matematico que permita estimar la

desercion escolar y lograr instituir practicas estratégicas innovadoras.

Con la realizacion de este trabajo investigativo se busca determinar la probabilidad
de desercion escolar y asi poder generar medidas anticipadas que permitan la
permanencia educativa de los estudiantes garantizando que los mismos terminen su

etapa estudiantil.

La desercidn escolar no afecta solo al estudiante, es un factor que impide el progreso
de las familias, se analizara variables sociales, econdmicas, académicas que se vieron
afectadas por el impacto del COVID-19, teniendo una vision considerable para el

planteamiento de estrategias que se deriven en habilidades de integracion social.

1.3 Objetivos de la investigacién

1.3.1 Objetivo general
Disefiar un modelo matematico para la prediccion de la desercion escolar por
efecto COVID 19 en los estudiantes de la Unidad Educativa “Los Andes”,

mediante técnicas de andlisis multivariado.

1.3.2 Objetivos especificos

« Describir el impacto de la pandemia por COVID 19 sobre las variables

socioeconomicas que afectan a los estudiantes de la Unidad Educativa “Los Andes”.

Desarrollar un modelo predictivo haciendo uso del método estadistico de analisis

multivariante por minimos cuadrados.

Implementar el modelo predictivo para determinacion de la probabilidad de desercion

de los estudiantes en la Unidad Educativa “Los Andes”.
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CAPITULO II
ANTECEDENTES INVESTIGATIVOS

En América Latina el efecto pandemia trajo consigo medidas que adoptaron los
gobiernos para tener un distanciamiento social y asi evitar los contagios masivos,
dadas las circunstancias las instituciones educativas y los métodos de ensefianza
tradicionales sufrieron un gran cambio, orientando su manera de impartir clases hacia
la educacion virtual, que mas alla de generar una solucion provoco el surgimiento de
grandes dificultadas, haciendo notar el déficit en infraestructura tecnoldgica y el
desconocimiento de las nuevas tecnologias de la informacion (TIC).(Hernandez y
Montes, 2020).

En Ecuador la situacién es similar, al abordar todos los efectos de la pandemia por
COVID 19, hubo una respuesta inmediata por parte del gobierno para dar continuidad
a la educacion en todos sus niveles, depositando los métodos de ensefianza en las
TIC, sin embargo, esta alternativa de ensefianza remota no tuvo el efecto deseado, la
educacion virtual fue de uso exclusivo para ciertos sectores del pais, puesto que la
educacién como tal en Ecuador no se encuentra preparada para abordar la educacion
no presencial. Surgieron varios problemas relacionados con la falta de internet, de
equipos tecnolodgicos y la falta de capacitacion tanto en docentes, estudiantes, padres
de familia y todos los actores que forma parte de la educacion. (Céceres, 2020).

Existe varias investigaciones acerca de la desercidn, la decision de los estudiantes por
seguir o no con su formaciéon académica depende de un conjunto de variables
caracterizadas por atributos globales y particulares, globales como las
socioeconomicas y culturales, y particulares como las metas y compromisos que cada
estudiante posee. Ademas, cabe resaltar que el entorno donde se realizan los
aprendizajes es un factor primordial para el incentivo de los estudiantes, al ser de
forma virtual este entorno es muy limitado y en muchos de los casos des motivantes,
siendo un agravante mas para la desercion de muchos jovenes. (Miranda y Alarcon,
2021).

Las diferentes investigaciones llegan a una misma conclusion, la desercion estudiantil
en tiempos de pandemia depende basicamente de los factores de riesgos familiar,
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recursos tecnoldgicos, factores motivacionales, institucionales y econémicos, siendo
este ultimo el mas influyente en la decision por parte de los jovenes y de los mismos
padres en que sus hijos dejen el proceso educativo, ya sea de modo temporal o
definitivo. (Miranday Alarcon, 2021).

Las herramientas vinculadas con la prevencion de la desercion estudiantil estan
asociadas a los modelos que permiten anticipar indices de abandono escolar antes que
estos se produzcan. Las actividades por precautelar la continuidad del estudiantado
en los procesos educativos hacen uso de la estadistica y sus modelos de prediccion,
apoyadas en datos e informacion sobre aspectos primordiales de la poblacion de
interés (los estudiantes), captando informacion de quienes en algun momento del
periodo estudiantil abandonan los estudios, y asi anticipar posibles abandonos de
otros estudiantes que afrontan condiciones similares. (Herrero, Merlino y Ayllén,
2013).

Varios trabajos exponen sobre el uso de métodos estadisticos para la prediccion de la
desercion estudiantil, (Cuji, 2020) en su investigacion “Aplicacion de la técnica de
mineria de datos para la prediccion de la desercion estudiantil universitaria” expone
que se lleg6 a un nivel de eficiencia del 98% con lo cual se considera que el método
es valido, para el modelo se aplicé la metodologia Knowledge Discovery in
Databases (KDD) con el uso del programa R y la funcién Loggit (funcion matematica
de regresion logistica), al final se llegd a un modelo de Regresion Logistica y se
realizaron las pruebas necesarias para verificar el correcto funcionamiento del
mismo, arrojando lo resultados satisfactorios ya mencionados.

Por otra parte, en la investigacion realizada por (Pérez, 2020) presenta los resultados
de un estudio de comparacion de técnicas para apoyar la identificacion de desercion
estudiantil a partir del registro academico de los estudiantes de la Facultad de
Sistemas de una Universidad en Colombia. Para esta investigacion se utilizaron 3
métodos de prediccion de datos: Arboles de Decision, Regresion Logistica y Naive
Bayes. Los resultados experimentales obtenidos mostraron que los 3 métodos son
vélidos para la estimacion de datos.

En el trabajo expuesto por (Pérez, 2018) presenta un modelo predictivo de retencion
de los estudiantes de primer afio de la Universidad Bernardo OHiggins - UBO
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(Santiago de Chile), identificando variables de entrada de tipo académicas, sociales
o familiares, las cuales se revelan como significativas para el andlisis. Se consolidd
una matriz tripartita con los datos asociados a las variables. Posteriormente el analisis
bivariado permitié determinar diecisiete variables, significativamente asociadas con
la desercion estudiantil. EI modelo multivariado predijo en un 86,4 % la conducta de
abandono sefialando, siete variables categoricas independientes que, al final se
develan como factores relevantes del modelo de prediccion.

Jurado y Plata (2019) en su proyecto de titulacion “Disefio de un modelo predictivo
de la desercion estudiantil de postgrado en una institucion de educacion superior”
indica que se consideraron cuatro modelos de clasificacidn para desarrollar el modelo
predictivo: Potenciacion del Gradiente Estocastico (GBM), Bosques Aleatorios (RF),
Redes Neuronales (NNET) y Regresion Logistica (GLM); ademas, se utilizo la
metodologia KDD cuyas etapas permiten la implementacion de los modelos
estadisticos en conjunto con técnicas computacionales para obtener un déptimo
desempefio. Para definir el mejor modelo, se evalud cuantitativamente cada uno de
ellos por medio de la matriz de confusion, sus indicadores de desempefio, la curva
ROC vy el AUC. Se concluye que los modelos Bosques Aleatorios y Redes Neuronales

destacaron, pero se escogié el modelo Bosques Aleatorios por su facilidad de uso.
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CAPITULO I
MARCO METODOLOGICO

La investigacion tiene un enfoque cuantitativo ya que busca estimar el nimero de
estudiantes que abandonaran sus estudios de la institucion educativa “Los Andes”

como consecuencia de la pandemia por el COVID 19.

3.1. Modalidad de Investigacion

. Investigacion bibliografica — documental

Se realizé una investigacion bibliografica-documental en libros, tesis de cuarto nivel,
articulos cientificos entre otros a fin de obtener informacion relevante acerca del tema
de estudio, antecedentes investigativos, asi como trabajos ya realizados con
anterioridad que serviran de sustento cientifico del proyecto, se analiza resultados
encontrados por otros autores, asi como resultados similares para la problematica

descrita.

. Investigacion de campo

Se realiz6 una investigacion de campo en la unidad educativa los “Andes” a fin de
obtener informacidn acerca de la cantidad y causas por las que los estudiantes han
optado por dejar sus estudios por motivos especificos a la pandemia que vive el pais

y el mundo entero.

. Modalidad Exploratoria
Se aplico esta modalidad debido a que es necesario conocer, analizar, verificar y

explorar los impactos més significativos que genera la pandemia en los estudiantes
para que decidan abandonar las aulas educativas.

3.2. Recoleccion de Informacion

3.2.1. Métodos
» Documentos: La informacion que sustento la investigacion se la obtuvo utilizando el
método de busqueda en documentos y revistas cientificas, lo cual garantiza informacion

veraz y fiable.
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3.2.2. Técnicas

* Registros: Se tomo datos de la Unidad Educativa “Los Andes” acerca del niimero de
estudiantes matriculados durante el periodo 2020 — 2021 y que decidieron dejar las aulas
y salas virtuales producto de la pandemia.

* Encuestas: Se realizaron encuestas a los estudiantes de la Unidad Educativa “Los
Andes” a fin de obtener informacion sobre las causas relevantes que motivaria a los

alumnos a dejar los estudios como consecuencia del COVID 19.

3.2.3. Poblacion
La investigacion se realizo con los estudiantes de la Unidad Educativa “Los Andes”
del afio lectivo 2020 - 2021, los cuales por la pandemia de COVID-19 se encontraban
en un posible riesgo de desercidn escolar. La poblacidn para este caso de estudio es
de 1000 alumnos matriculados en el periodo 2020 — 2021.

3.2.4. Muestra
En la recoleccion de datos se utilizé el muestreo no probabilistico intencional, pues
se tiene en cuenta el criterio del investigador, que es quien decide, quienes conforman
la muestra. Debido a que las unidades de observacién que se requieren para la
investigacion son los alumnos de octavo de bésica a tercero de bachillerato, con los
que se pretende realizar una exploracion de los factores y el riesgo de desercion
escolar. Bajo esta modalidad de muestreo se seleccionaron 230 estudiantes.

3.2.5. Instrumento de Recoleccidn de Datos

Para poder encuestar a los estudiantes seleccionados dentro de la muestra se hizo uso
de herramientas digitales, especificamente la plataforma de recoleccion de datos
online Google Forms. La finalidad de utilizar este tipo de herramienta para recolectar
la informacion es debido a que los estudiantes de la Unidad Educativa los “Andes”
no asisten de manera presencial a las aulas educativas y la mejor forma de llegar a
ellos fue mediante plataformas online. El cuestionario online se configur6 de tal
manera que solo los estudiantes de la Unidad educativa pudieran responder (para
acceder al formulario debian introducir credenciales especiales enviadas solo a los
estudiantes seleccionados). Las credenciales y la URL del cuestionario se enviaron a
los estudiantes en forma personalizada mediante la plataforma de mensajeria
WhatsApp.

18



Tabla 1

Cuestionario online realizado en Google forms para recolectar datos.

Pregunta Cadigo

¢De qué manera su hogar tuvo repercusiones econémicas PO1
producto del COVID 19?

¢Cuantas personas estudian en su hogar? P02

¢Cuenta con todos los recursos economicos y materiales P03
necesarios para el estudio?

¢Cuenta con internet fijo o por datos en el celular? P04

En caso de poseer equipos tecnoldgicos (Computadora, celular, P05
Tablet) indique con cuantas personas comparte dichos
aparatos.

Nota: Elaboracion propia

Toda la informacion recolectada en los registros y encuestas se registro en el software
de célculo Excel, posteriormente se realiz6 el procesamiento de esta mediante el
software RStudio para Microsoft Windows 10. Se instalaron todos los paquetes
béasicos de este programa ademas de la libreria PLSPM (Partial Least Square Path
Modeling) cuya traduccion al espanol es “Modelado de prediccion por minimos
cuadrados parciales”, basicamente este programa juntamente con sus librerias
permitio disefiar el modelo de prediccion haciendo uso del método estadistico por
minimos cuadrados y asi dar respuesta a los objetivos planteados.

3.3. Propuesta de Solucion

El modelo de prediccion se plante6 a partir de los datos recolectados en los registros
y encuestas de la Unidad Educativa los “Andes”, se aplico un modelo de minimos
cuadrados parciales, como procedimiento previo a realizar el modelo estadistico se
depuraron las bases de datos seleccionando los items de més relevancia para el objeto
de estudio, identificando posibles valores perdidos, casos atipicos y la distribucién
de los datos, ademas se analizd la fiabilidad de las escalas haciendo uso de los indices
de alfa Crobanch y Omega de MacDonald.

19



CAPITULO IV
RESULTADOS Y DISCUSION

4.1. Analisis y Depuracion de los Datos

Como primer paso antes de la creacion del modelo predictivo se depurd la base datos
mediante un analisis de las respuestas, se identificO respuestas ambiguas sin
relevancia para la investigacion dado que algunas de las preguntas fueron de
respuestas abiertas. Posteriormente se dio una valoracién numérica a cada respuesta
en base a la relevancia para el caso de estudio. Como siguiente paso se calcularon
medidas de tendencia central para cada una de las preguntas. Los resultados obtenidos
se resumen en la tabla 2.

Tabla 2

Medidas de tendencia central de las preguntas encuestadas.
Item Media Mediana Desviacion

Estandar

POl 2.373913 2 0.798042
P02 2.078261 2 0.7011883
P03 1.452174 1 0.637181
P04 1.206573 1 0.4057999
P05 2.089202 3 0.9888653

Nota: Elaboracion propia

Se empled la prueba de Kolmogorov-Smirnov para tener un analisis de la distribucion
que siguen los datos, el resultado obtenido fue de p < 0.01 para cada pregunta lo cual
determina que los datos no siguen una distribucién normal.

Como medida adicional para tener confianza en los datos y especificamente en el
instrumento de recoleccion establecido se emple6 el analisis del coeficiente de Alfa

de Cronbach (a), en la tabla 3 se muestran los resultados.

20



Tabla 3

Coeficiente alfa de Cronbach para las preguntas encuestadas.

Dimensiones Alfa de Cronbach
PO1 0.72
P02 0.77
P03 0.71
P04 0.75
P05 0.71

Nota: Elaboracion propia
Dados los resultados tenemos que la fiabilidad del instrumento de correccion tiene un

a=0.72 lo cual determina un nivel aceptable.

4.2. Analisis Predictivo
Segun el resultado obtenido en la prueba de normalidad el cual arroj6 que los datos
no seguian una distribucion normal, se opta por construir un modelo predictivo a
partir del método de minimos cuadrados, el cual tiene la siguiente ecuacion:
Y=PBo+pi*xXi+BaxXog+ - +fn*Xp 1)
En donde:
Y = Varible Dependiente a predecir
Bo = Intercepto
prn = Pendiente asociada a cada variable independiente
X, = Variables independiente
Para el caso que se lleva a cabo en esta investigacion se tiene el siguiente modelo:
Y = By + B1 * PO1 + B, * PO2 + B3 * P03+, * P04 + fs * P05 (2)

Para la resolucion del modelo matematico se hace uso de la aplicacion R-Studio, el
cual nos arroja los valores de la pendiente para cada variable independiente y con ello
obtener el modelo final de prediccion:

Y =—-23.0725 + 2.9944 * P01 + 2.0698 * P02 + 2.9244 » P03 + 0.2287 *
P04 + 14.4067 * P05 (3)

Donde:

Y = Abandono

P01 — P05 = Variables independientes que influyen directamente en el abandono
estudiantil.
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Para validar el modelo generado se realizaron algunos calculos en R-Studio arrojando
los siguientes resultados:

Tabla 4

Tipo de variables que arroj6 el modelo de prediccion.
Variables Tipo
PO1 Exdgena
P02 Exdgena
P03 Exdgena
P04 Exdgena
P05 Exdgena
Intencion de Abandono Endogena

Nota: Elaboracion propia
Se observa que cada pregunta responde a una variable exdgena, es decir no depende
de ninguna variable en la evolucion del modelo, por otra parte, se da de hecho que
todas las preguntas planteadas influyen en la decision final de abandono estudiantil,
lo cual denota que esta variable responde a un tipo endogena.

Para validar el modelo se analizé ciertos parametros estadisticos, como punto inicial
se calcul6 la unidimensionalidad de las variables, para ello se verificd que cada una
de las variables tenga un alfa de Cronbach superior a 0.7, incluyendo la variable
dependiente. Ademas, se calcul6 las puntuaciones de rho de Gillon-Goldstein

Tabla 5

Puntuaciones de rho de Gillon — Goldstein y alfa de Cronbach para las variables del
modelo predictivo.

Variables Alfa de Cronbach Rho de Gillon-
Goldstein

PO1 0.72 0.74

P02 0.77 0.77

P03 0.71 0.75

P04 0.75 0.76

P05 0.71 0.74

Intento de Abandono 1 1

Nota: Elaboracion propia
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Posterior a ello se obtuvieron los valores de comunalidad los cuales sugieren un valor
superior a 0.5. (Sanchez, 2013).

Tabla 6
Cargas y comunalidad para las variables del modelo predictivo.
Variables Cargas Comunalidad
PO1 0.84 0.71
P02 0.83 0.69
P03 0.85 0.73
P04 0.87 0.76
P05 0.82 0.68
Intento de Abandono 1 1

Nota: Elaboracion propia

Los aspectos finales que se calcularon para validar el modelo generado fueron el

discriminante, la comunalidad media, la redundancia media y con ello tener los

calculos de la varianza media extraida, los valores resultantes se encuentran dentro

de los limites recomendados segun la teoria. (Sanchez, 2013).

Tabla 7

Calculo de la comunidad media, la redundancia y la varianza media de las variables
del modelo predictivo.

Variable R? Comunalidad Redundancia Varianza
S Media Media Media
P01 0.00 0.71 0.00 0.71

P02 0.00 0.69 0.00 0.69

P03 0.00 0.73 0.00 0.73

P04 0.00 0.76 0.00 0.76

P05 0.00 0.68 0.00 0.68
Intento de 0.52 1 0.52 1
Abandono 2

Nota: Elaboracion propia
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Finalmente, para determinar el rendimiento global del modelo se midio el indice de
adecuacion general GoF, (Wetzels y Oderkerken-Schroder, 2009), el cual sugiere que
el valor debe ser mayor a 0.5, para el modelo construido el valor fue de 52.3%. Para
la inferencia estadistica se utilizo la técnica de re-muestreo bootstrap (Séanchez,
2013).

Como parte final se hizo pruebas implementando el modelo generado (ecuacién 3)
en la Unidad Educativa “Los Andes”, los resultados que se obtuvieron fueron una
lista con estudiantes que abandonarian sus estudios en un futuro, tras obtener estos
resultados se investigo las condiciones econémicas y los recursos tecnolégicos con
los que cuentan los estudiantes en cuestién y se determind que se encontraban en
condiciones muy similares a estudiantes que previamente ya dejaron los estudios.
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CAPITULO V
CONCLUSIONES, BIBLIOGRAFIA

5.1 Conclusiones
e Las investigaciones previas realizadas sobre temas referentes a los efectos de
la pandemia en la educacion, deja como conclusion que la pandemia afect6
drasticamente en el &mbito socioeconoémico y cultural de las familias a nivel
mundial, provocando la falta de recursos econémicos para adaptarse a la
nueva normalidad estudiantil y adquirir recursos tecnol6gicos necesarios,
estos impactos han influenciado en la decision de los estudiantes por seguir 0

no con su formacion académica.

o El trabajo de investigacion presenta varios aportes que ayudan a dar respuesta
a varios de los problemas que surgen en la educacion producto de la pandemia
por COVID -19, como conclusion se da que el modelo generado (ecuacion 3)
es apto para el fin propuesto, ya que la variable “abandono” es de tipo
enddgena esto indica que depende directamente de variables de tipo exdgenas
relacionadas al factor econdmico, la cantidad de estudiantes en un hogar, la
tecnologia con la que se cuenta y el internet.

e Todas las variables exdgenas mencionadas juegan un papel importante a la
hora de estimar el intento de abandono, esto se pudo evidenciar con la ayuda
del software R- STUDIO en el cual se hizo el andlisis de parametros
estadisticos como el Alfa de Cronbach, las puntuaciones de rho de Gillon —
Goldstein, la comunalidad, la redundancia y la varianza media, parametros
que validan el modelo propuesto.

¢ Finalmente se puede concluir que al aplicar el modelo de prediccion propuesto
en la investigacion se puede determinar cuéles son los estudiante vulnerables
a un abandono de estudios, las pruebas que se realizaron en la institucion “Los
Andes” dieron como resultado una lista de estudiantes que estarian intentando
dejar sus estudios, y al investigar las condiciones en las que se desenvuelven
se evidencia que son sumamente similares a las de estudiantes que
previamente ya abandonaron las aulas virtuales.
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Ambato - Ecuador
RESUMEN

La desercidon escolar ha sido un problema que ha existido a lo largo de la historia del
Ecuador, sin embargo, desde el inicio de la pandemia por covid-19 ha tenido un
incremento inédito, el mismo que se ha dado en todas las instituciones educativas, esta
pandemia ha tenido un impacto severo sobre las variables socioecondmicas en los
estudiantes y todo su entorno, las instituciones educativas tuvieron que cerrar sus
puertas a la educacion presencial generando una nueva modalidad de aprendizaje que
es la ensefianza virtual, haciendo uso de distintas plataformas educativas y diversos
recursos tecnolégicos lo cual tuvo un efecto negativo provocando un alto indice de
desercién estudiantil. Segln El Ministerio de Educacién del Ecuador hasta noviembre de
2021 unos 150.000 nifios y adolescentes han dejado de estudiar producto de la crisis
ocasionada por la pandemia del Covid-19.

Palabras Clave: Estudiantes, ensefianza, recursos socioeconomicos, pandemia,
desercidn
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Prediction model of school dropout in students of the educational
unit "Los Andes" due to the impact of the pandemic.

ABSTRACT

Dropping out of school has been a problem that has existed throughout the history of
Ecuador, however, since the start of the covid-19 pandemic it has had an
unprecedented increase, the same that has occurred in all educational institutions, This
pandemic has had a severe impact on socioeconomic variables in students and their
entire environment, educational institutions had to close their doors to face-to-face
education, generating a new learning modality that is virtual teaching, making use of
different educational platforms and various technological resources which had a
negative effect causing a high rate of student desertion. According to the Ecuadorian
Ministry of Education, until November 2021, some 150,000 children and adolescents
have stopped studying as a result of the crisis caused by the Covid-19 pandemic.

Keywords: Students, teaching, socioeconomic resources, pandemic, dropout
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INTRODUCCION:

En los dos timoes afos o modeio de ensefianza en 1oda el mundo ha tenido que sufrir
Jdgunas transformaciones dadas RS drownstancas camo consecuencia de |3 pandemia
por coranavirus CONVID 19, a nivel genera tocos o5 pakes del mundo tuveron gue
suspender s actividades educatwas de maners presencial vy una gran mayork
adoptaron por ncurrie en |3 educacion de forma wetual Este efecto de enseflanza
virtual tuvo vanos resultados, en la mayoria de los casos negatvas y en clertos lugares
hubo una respuesta positva en el aprenduae, en Arabla Ssudta e rendimiento
academico WD una Meoria considerable, @ miama situacion se wid en Estacos
Unidos. |Garoa, Miranda y Romero, 2022).

Investigaciones recentes ponen en evidenda |3 realdad gue se susoto en matena de
educacion producto del COVID 15, segun lo expuesto en (Frados, Borgobeflo, Srun,
2022}, duranmte ¢ cese de las actividades escolares de forma presencla, ¢ caloda que
pwradmadamente en ol mundo unas 1700 millones de estudantes dejaron de ir
definitvamente 3 13 escuels [OXFAM, 2021) Asi mimo en o ambito de 3 educacon
supenor en Latinoamerica cerca de 234 milones de estudiantes se vieron Jlectados al
NO pocder Seguir con Sus actividades acaddmicas

En América lating el efecto pandemia trajo consigo medidas que adoptaron los
pobiernas para tener un distanciamiento soclad y asi evitar los contagios mashvos, dadas
as clrcunstancias las Insttucones aducatvas y loe metodes de ensefiarga tradicionalkes
sufrieron un gran cambio, onentando su manera de mpartir dases hacia @ educacon
Wil que mas 3 de generar una solucan provocd el surgimiento de grandes
dificuitadas, hacendo notar o déficet en infraestructura tecnoidgica y el
desconocimiento de s nuevas tecnologlas de & informacdn (TiC).(Herndndez y
Montes, 2020),

En Eowador B stuadon o5 similae, al abordar todos los efectos de S pandemis por
CONVID 19, hubo una respuesta inmediata por parte del goblernd para dar comtinuidad a
Q2 ecucadan en todos sus niveies, cepostando los métodos de ensefianra en las TIC, sin
embargo, esta alternativa de enseflanza remota no tuvo el efecto deseado, la educacdn
wrtual fue de uso exclusivo para certos sectores del pak, puesto que B educacon
como tal en Ecuador no se encuentra oreparada para abordar la educacion mo
presencial. Surgieron vanos problemas refadonades con la falta de internet, de equipcs
tecnologicos v A falta de capacitacon tanto en docentes, estudiantes, padres de famila
y todos los actores que forma parte de B ecucacion. {Qiceres, 2020

Bajo el contexto de Jsegurar B continuidad pedagigca en tocas as dreas y niveles de
educacin, las instituciones, 35 como & minsterio de educacdn desplegaron una serie
de sokxiones de educacin a distanca, as mismas que han marcado wna total
disparidad en |3 ensefianzy, se ha puesto al descubierto & gran diferenca que existe
entre institucones: educativas del sector privado vy s del sector publico. El desarrolio
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tecnoldgico siempre esta Ngado a Qs 200as urbanas, contrano a s 1onas narakes que
peneraimente poseen escasas 0 nulas condiciones ce desarrolio en nuanto a tecnoiogla
e Inmavacon. (Lopes vy Contreras, 2022)

Uno de las principales problemas que afronta ia educackdn vintual en Ecuador duranmte la
pandemia s |3 1323 de intemet y egupos teonoiogioos: computacoras, tabletas v
tefefonos celulares. Un estudio realizado por {Roidan, 2020) demuestra que o 37% de
los hogares en el pals carecen de acceso a internet y al mena: de un equpo
tecnologico, sendo s 200as rurales donde mas se concentra este indice, hacendo
imposible @ contresdac en los estudios para los nifios v acolescentes de estos hogares
|Pachay y Rodnguez, 2021)

Problemas como & falta de Iinternet y equipes tecncicgicos, falta de apoyo en el
procesa educativa por parte de docentes y padres de familia, escasos recursos
econdmicos en muchas famibas producto del desemplec como consecuendca de la
pandema y la falta de interes y mathvaodn gue muchos estudiantes presentaran 2l no
xktir 3 las aulas educativas, son los pring pales factores que mothan que un parcentaje
muwy ato de estudiantes dejen el proceso educatvo curante ia pandemsa por COVID 19
|Aguiere, Zhindon y Pomaguero, 20209

Bajo este contento el problema global que afronta B eduacion ecuatorians en tiempos
de pandemiéa es 3 desercion estudiantl, L3 educadon ha presentado este problema
desde hace vanas décadas, y con @ legada de 9 pandemia elevo sus Indices de una
manera descontrolada, siendo |3 desercion escolar una de s causas que conlleva al
empotrecimiento general de B sockedad, generando afectacdan a nivel social, cutural y
econdmico

Asegurar a continuicad en el sisterma educativo durante & pandemia es un gran
desatio, dadas 135 enormes desguaidades que existe entre los estudiantes Incuso de
una misma unidad educativa, y mas aun entre aemnos de diferentes sectores y ronas
dei pais. Solventar 3 faka de acceso a 3 tecnologla y recursos digtales en grupes
vunerables es el gran reto que el gobverna debe afrontar, desamroilando herramientas
cordes 3 I3 necesidad de cada 1ona, sin embargo, cuanco han pasado das anos dewde
el inlco de la pandemia existe un gran namero de Kdvenes gue han dejado s aulas y no
voivieron nunca mas a B educacon. (Vaca, 2021}

Abordar o tema de O desercidn estudantl durante 3 pandemia por COVID 19 o
sumamente comgielo, implka una sere de factores y perspectvas que hay que
corederar. Reduor los indices de abandono escolar 3barca un gran cambio en fos
modeios educatives tradicionales, tomando acciones para reformular o paped de cada
uno de los aciores en el proceso educativa: alumnos, profesores, direciores, padres,
soCedad y estado, priczando en obtener A Iguaidad de condiciones pan todas s
20mas educativas v a partir de alll afromtar situaciones particares por s cuales ios
estudiantes dejan s aulls y 5333 virtugies de aprendizae. (Scto, Mazo y Lopez, 2022)
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Existe varias Investigaciones acerca de la deseroon, la deckidn de los estudiantes por

eRUl 0 no con su formacion académica depende de un conjunto de varables
caracterizadas por atributes globales y particulares, globales como las socioecondmicas
y culturales, y particulares como a5 metas y compromisos que cada estudante posee.
Ademnas, cabe resahar que el entama conde ¢ realzan los aprendizaies 5 un factor
primordia para of incentivo de los estudantes, al ser de forma virtual este entorno e
muy imitado y en muchos de Jos Gasos des mathvantes, siendo un agravante mas para la
desercon de muchos jovenes. (Mranda y Alarcon, 2021)

Las diferentes investigaciones llegan a una misma conchision, B desercion estudianti| en
tiermoos de pandemia depende bisicamente de fos factores de riesgos familar, recwrsos
tecnologicos, factores mothacionales, Institucionales y econdmicas, sendo este Ultimo
el mas influyente en la decision por parte de los dwvenes y de los mismos padres en que
SUs hijos dejen o proceso educative, ya @2 de modo temporal 0 detinitiva. (Miranda y
Alarcon, 2021)

Las herramientas vinculadas con |3 prevencon de Q deserdon estudiantl son ios
modeios que permiten anbopar Ingices de abandono escolar antes gQue estos o
produgcan. Las actvidades por precautefar U continuedad oo estudiantado en los
procesos educatives hacen uso de B estadistica y sus modeias de predccion, apoyvadas
en datos ¢ Informaoon sobre aspectos primordides de |a poblaoon de interes (fos
estudantes), captando Informacidn de quenes en algin momento del pencdo
estudantil abandonan los estudios, y asl antiopar pasibles adandonos de otros
studiantes que afrontan condciones similares con los que ya abandonaron el proceso
educstivo. (Herrero, Meriing y Aylan, 2013)

La pobiacion y 20nas rurales son ias sectores mas pobres y perjudicacos det sisterna
educativo, como ya se ha dicho antes s Joras rurdles son Ias mas polpesdas por la
pandemia en todos los dmbitos, sendo en donde mds abandono estudiantd se produce,
pues s nifcs y jovenes tienen O oblgacian de trabajar y aportar en cws hogares
durante sus tempos libres desde temporanas edades, v al no tener os recwsos
necesarios para estudiar de forma virtual dedcan sus actividades exclushamente al
trabajo. En B zona 3 de Ecuddor 3 conde penenece o canton Santiago de Pllaro, segun
3 nvestigaoon de (Contreras, 2021), existe 4140 Jfumnos os cuales estan un plan de
motivacon para Que no abandanen sus actwdades escolares

Dadas s circunstancas por Gs cuales atraviesa B educacon en Ecuador, en f canton
Santiage de Fillaro y especlficamente en U Unicad Educative “los Andes™ las
drouwrstancas no son dferentes v afronta las mismas dificdtades y problematicas va
desoritas, segun ef DECE Instituciona en lo que va de i3 pandemia habida un
ncremento en B geseroon, 6 estudiantes han dejado debnitvamente fas aulas virtuales

en o que va de & pandemia, v 5¢ asume gue mas de S0 estudantes podnan dejarias,
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PUESIO que NO asisten reguarmente 3 s salas virtuales debido a varios factores ligacdos

con ka faha de recursas tecnoldgicos.

A parti de las Pwvestigaciones estudadas v la problematica descrita es factible y de weal
importancia cerrolar un modeio predictivo de deserton escolar en s estudantes de
L unidad educativa "Los Andes”, el desarrollo de esta propuesta contriaye a tener
indcadores muy cercandas a la realdacd sobre ios indces de deseroOn Que podrian
susotarse en el estudantado, y asl poder tomar meddas de prevencion procuranco
reducr & maxmo ios nivees de abandono dentro de &3 unidad educathva

METODOLOGIA

La mwestigaoion tene un enfogue CUIMItathvo ya Que busca estimar & numerg de
estudantes que abandonaran sus estudos de I3 Fstitudon educativa "Los Andes” como
oreecuenca de B pancemia por el COVID 19

e Imvestigacion biMografica — documental

Se realizd una rwvestigacon bblogratica documental en bbros, tess de tercer nivel
articudos cientihcos entre otros a fin de obtener Informacion relevante acerca del tema
de estucdio, antecedentes Investigathvos, 3% como tabajos yva realizados con
anterioridad gue serviran de sustento centifco del proyecto, se amallra resultacos
encontrados por otros Jutores, 3si como resutados similares para B problematica

descrita
&  Investigacion de campo

Se realizo una Investigacion de campo en a unidag educativa los "Andes” 3 fin de
pbtener nformacon acerca de 13 cantidad v causas por 135 QU s estudilantes "an
optado por dear sus estudios por motives especticos a la pandemia que vive el pas y el
mundo entero

e Modaicad Esploratoria

5S¢ apiicod esta modadidad debido a Que &3 necesano conocer, analzar, verihcar vy
explorar los impactos mas sgnilicativos que genera B pandemia en los estudianes para
que deccan abandonar Qs aulas educativas

Recoleccién de Informacion
Métodos

e [Documentos: L3 informacion que sustentd |a investigacon se la obtuwo
utifizando ¢ métacdo de busqueda en documentos y revistas cdentificas, lo cwal

garantiza informacian verar y flable
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Técnicas

e HReghtros Se tomo datos de |3 Unidae Educativa “Los Andes”™ acerca def numero
de estudantes matriceiados durante el penodo 2020 - 2021 y que decidieron
dejar las auias y salas virtuales producto de B pandema

e Encuestas: Sereslzaron encuestas 3 los estudiantes de 3 Unidad Educatva “Los
Andes” a fin de cbtener indormacion sobre s Causas relevantes que motivana a
s Alumnos 3 de@r s etudios como consecuencia del COVID 15

Poblacidn

La inwestigackdn se reaknd con los estudiantes de @ Unidad Ecucativa "Los Andes” del
aho lectivo 2020 - 2021, los cuales por B pancemia de COVID-19 se encontraban en un
posible riespo de Cesvoon escoar. L3 poblCion para este caso de estudio es de 1000

SUmnos matnculados en & perodo 2020 - 2021

En 3 recoleccion de datos & utiizo e muestreo no probabikstico intencionad, pues e
tiene en cuenia o criteno del vestigador, que e5 guen decide, quienes conforman |a
muestra Debido 2 que s unidades de observacion gque se reguieren para la
nvestigacon son las Sumnos de octavo de basica a3 tercero de bachillerato, con los que
s pretende realzar una eaploracion de ks factores y el riesgo de desercion escolar
83j0 esta modalidad de muestreo s seleccionaron 230 estudiantes

Instrumento de Recoleccidn de Datos

Para pader encusstar a 1ot estudiantes sefeccionados dentro de 3 muestra se hizo uso
de herramientas digtales, especificamente b plataforma de recoleccion de datos onbne
Gocgle Forma L2 finalidad de utiizar este tipo de hevramienta para recalectar |a
informaocon es debido 3 gue s estudonies de 3 Uncad Educativa oz “Andes” no
aisten de manera presenclal 3 s Julas educativas y B mejor forma de llegar a eflos fue
medante glataformas online. £ cuestionaria onkne se configurd de tal manera gue w0l
s estudiantes de 13 Unidad educativa pudieran responder (para acceder & formulano
deblan  Introducir  credencalkes speciales envadas sola 3 los  estudantes
selecooracos). Las credencales y i URL def cueshoranio se erviaron a los estudiantes

en forma personabzada medante 4 piataforma de mensajeria WhatsApp
Table 1

Cuestionano ocodine realizado en Googie forms para recolectar datos

Pregunts Codigo

<De gue manera U NOZar tuvo repercusiones economicas P01

producto del COVID 197
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¢ Cudmas personas estudian en su hogar? P02

s Cuenta con 10d0s 106 reCurss SConomicos y matenales 03

NECesarnras para el estudios

cindgue = cuenta con 3l mencs un aparato electrénico P4
computacora, celular o Tablet!

¢Cuenta con imernet fLo o por datas celular? P05

s

£n Cas0 de poseer equipds teonoldgcas (Computadara, ceiuiar P05

Tablet) indique con cuantas persanas comparie dichos aparatos.

¢ Ha pensado en dejar |05 estudios? £n cao de ser Jtirmativo 07

ndcar el motvo

Nota: EQboracon propia

Toda 13 informacdn recoiectada en oS NeRIstros vy encusstas <o registrd en ef software
de cilcuio Excel postenormente e realizo el procesamento de esta mediante el
software RStudio para Microsoft Wincows 10. Se instalaron todos 105 paquetes basicos
de este programa ademads de Q lbrena PLSPM [Fartal Least Sguare Fath Modelng)
e traduccon al espaffad es "Modelbdo ce predicodn por minimos cuadrados
parciaies”, bisicamente este pvograma juntamente con sus tbeer Qs permitio disefar el
modeio de prediccion bajo 3 hesramients etadistica par mMinimos cuadrados y a% dar

respuesta 3 s objetivas planteados

Propussta de Solucidn

El moceio de predicoon se planted a partir de los datos recolectados on los regstros y
encosstas o B Undad Educativa los "Andes , se aplice un modela de minimoas
CLadrados parcllies, como procedimienio previo a reakzar & modelo estadistico <&
depuraran a5 bases de datos sedeccionando los tems de mas relevanca para el objeto
de estudio, identificando posbles valores perdidos, casos atipicos v & distribucdn de
s catos, ademas se analizo B Tediidad de {3 escalas hadendo uso de o indices de

ata Crobanch y Omega de MacDonalc
RESULTADCS ¥ DISCUSION
Andlisis y Depuracién de los Datos

Como primer paso anmtes de |a creacion del modeio predictivo <& depurd B Dase datos
medante un analsis de 3% respuestas, se Kdentificd respuestas ambiguas =0 relievancia
para @ investigacion dado que algunas de s preguntas fueron de respuestas ablertas

Postencrmente se dio una valoracion numerica 3 cada respossta en hase 2 3 redevancia
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para el cas0 de estudio. Como sguiente paso e Cakularon medadas de tenderch

central para cada una de 1as preguntas. Los resuitados obtenidos se resumen en la tabls

5

Tabla 2

Medidas de tendenca central de |3 preguntas encuestadas

ftem Meocka Mediana Desviacidn
Esténdar
POl 2373913 2 0.738042
PO2 Z2078¥%1 2 0.7011833
P03 1452174 1 0.637181
POS 1205573 1 0.4057355
FO5 2089202 3 (0.9888653
P06 1873913 2 0768778
PO7 L1087 i 0.3682119

Nota: Elboracon progia

S¢ emgied 3 pruelda de Koimogorov-Smenoy para toner un anaksis de 3 distribuoon
que sguen ios datos, el resultado obtenido fue de p < 001 para cada pregenta o cual
determena Que 105 datos nNO Sguen una distnbucion normal

Como medida acidonal para tener confdanza en s datos y espechcamente en el
nstrumento de recoleccion establecido se empled ef andbsis def coehciente de Alta de

Cronbach {a), on i tabla 3 <o muesran ot resutados

Coefcente ala de Cronbiach para 1as preguntas encuestadas

Dimensiones Alfa de Cronbach
POL 0.72
POR 0.77
P03 0.71
PO4 0.75
P05 Q.71
PO6 0.74
PO7 0.76

Nota: Ekboraccn progia

Dados los resufitados 1enemas gue B Tiabiidad o instrumento de comreccion tiene un

a=0.72 lo cual determina un nlvwed aceptadie
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Andiists Predictivo

Sequn o resuitado obtenido en |a proeba de normalidad & cual arrojo que los datos no

C
>

eRUEN una dEtrbucon nomMmal s¢ 0pta por construir un madelo predictivo a partir del

meétodo de minimos cuadracos (PLS)
El modelo generado en el software Rstudio arrojo os siguientes resutados

Tipo de vanables gue ¥ro{0 el modeio de prediccion

Variables Tipo

POl Extgena
P02 Exagena
P03 Exdogena
POS Exogena
PO& Extgena
PD& Exogena
PO7 Exogena
Intencion ce Abandono Endogena

Nota: ERboracon propa

5S¢ chzerva que cada pregunta respondes 3 Und varllie excgena, e dedr no cepando
de ninguna vanabie en 3 evolucion ded modeio, por otra parte, se da de hecho gue
todas Qs preguntas planteadas intiuyen en (3 decision final de adandono estudantd, ©

cudl dencta Que o513 vanable responce a un 11po endlgena

Pars valcar el modeio se andiz0 clertos parametros estadisticos, como punto InkKia so
calcuio 3 undmensionaidad de 1as varQbles, para ello se verifico que cads una de s
varabies tenga un alfa de Cronbach superior a 0.7, inchyenco i3 variable depenciente
Ademas, o caculd 25 puntuadones de rho de Gilon Goldsten

Puntuaciones de rho de Gllan - Goldstein y afa de Crondach para 35 vanables de

modeio preciciive

Visriables Ala de Cronbach Rho de Gllon-Goldstein
POL .72 0.74
PO2 077 a7z
PO3 071 a7s
PO4 0.7% 0.76
POS 0.71 074
POE 0.74 074

38




PO7 D.76 s

Intento de Abandono | 1

Como otra mecida de valide: del modeio de predicodn e abtuvieran s valores de
para Qs cargas las amles superaron los umbrales minimes. (Gefen et al,, 20004
Postenar a ello 2o cbtuvieron os wiores de comunaiidad los cudles sugleren un valor
superior 3 0.5, [Sanchez, 2013

Tabla 6

Cargas y comunalidad para 3 wariables del modelo oredctivo

Variables Carges Comunalided
POl D.84 071

PO2 0.83 o0&

PO3 0.85 073

POS 087 0.76

POS D.82 0ss

PD& 0.9 0=z

PO7 0.82 0ss

intento de Abandono 1 1

Nota: ERboraoon propa
Los spectos tnales gue e calcularon para valcar e mocdeio generado fueron ol
giscriminante, & comunakdad media, 9 redundanca meda y con elio tener los cllouos
de B varnza meda oxtraida, s valores resustantes se encusntran dentro de los
bmites recomendados segun 3 teara. (SSnchez, 2013)

Table 7

Cakulo de B comumnicad meda, B redundanca y la vananza media de Qs varables cel

mMoao predictive

Variables " Comunalided Redundancia | Varianza
Medla Media Medla
POl 0.00 0.71 0.00 0.71
PO2 0.00 0.69 0.00 0.69
P03 0.00 0.73 0.00 0.73
PO4 0.00 0.76 0.00 0.76
) 0.00 0.68 0.00 0.68
POG 0.00 0.82 0.00 0.82
PO7 D.0C .68 0.00 0.68 3
Intento de | D522 1 0.52 1
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Aandono

Nota: EQboracon proga

Fmalmente, para determinar el rencdimiento global del medelo se mido ¢ indice de

adecamoon general GoF, (Wetzels y Oderkerken Schecder, 2009), el cual sugiere que el

=" 2

valar debe sor mayor a 0.5, para o modeio construdo o valar fue de 52.3%. Para |3

inferenca estadistica e utilad a técnica de remuestreo bootstrap |Sanchez, 2013)

El trabao de investigacion presenta vanos Jportes gque ayucan a dar respuesta a
varKs de los problemas que swrgen en B educacon producta de 3 pandemia
por COVID <19, |2 propuesta base fue cseflar un modelo predictivo que ayude a
estimar \os indices de deseroon de estudantes en i3 unidad ecducatnvg "Los
andes”, coma conclusion e da gue el modelo generado es apto para el fin
propuesto, ya que I3 varlble "abandono”™ es de tipo enddgena esto Indica que
depence directamente de varables d¢ tipo exogenas reaconadas al factor
econamico, B cantidad de estudianies en un hogar, @ teonaiogia con |3 que se
tuenta y o internet. Todas s variables excgenas mencionadas Jusgan un pade
importante 2 '3 hara de estimar o imento de abandono

Al estudiar ks efectos que trajo consigo 3 pandemia & tene gue ha producdo
ateraciones de orden psicolcgiko en los estudiantes, B falta de recursos
econdmicos para acceder 2 las clases vy B falta de tecnologia ha hecho que varios
jovenes sientan un desgaste emooconal, fata de concentracion y motivacan
haciendo que contempien B 1603 de dojar sus estudios, en su mayoria jovenss
gue ya venian acarreando problemas acaddémicos mucho antes de |a pandemia
pera tamben se ha visto en Xwvenes que eran brlllanes académcamente

El factor que mas resaita en |3 decision de dejar ot estudios por parte de ke
estudantes es I Q3 de recursos econdmicos. Esto es apenas KOgico puesto
que, & mundo entero afrontd un badn econdmico Importante &n conde
muchos padres de familia perdieron sus emplecs dando como consecuencla
reduccion de gastos en 10do sentida, ncluyenco ks de educacidn para sus hipos
ton & hin de tener con que abmentarse. Muchos dvenes tuvweron que sale a
buscar farmas de generar dinero 233 sus familias nRacikendo que poco a nada les
mporte ias dases virtuales.

Otra de oz f1actores infiuyentes en O deserclon estudiantd es B 1383 de recursos
tecnologios y scbre todo el Iinternet, muchas famiias en Ecuador no cuentan
con imernet fijo io cual dficulta que los [Gvenes acoedan 2 las clases vintuales, B
falta de dispositivos como computadoras o tabletas es otro problema en ¥guncs
casos cuentan can imernet {40 pero solo con dertos depastivos como teléddonos
y £5L0S 3 Su ve2 deben ser com@artidos entre 2 0 mas etudiantes
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e Aun cuwando el modelo predictve que se presenta en este trabap amrow
resultados postivos es fundamental profundzar en el estudio de los factores
que Incden en B desercion estudiantil & Den & deno que on B pandemia
hubo un Incremento on este indcador, & protiema del abandono escalar viene
dado ya desce hace varias decadas y no se ha legado 3 encontrar solucianes
veridicas que pongan un ato definitivo a este Inconweniente

CaceresPifalora, K. 7. (2020). Educacitn virtual Creando ewpacios afectivos, de
corwvivencia y aprenaizaje en tiempos de COVIDAAS. Cencidméncs, A 2), 38-44
httpa//dolorg/10.33210/ca v 2 72

Contreras, C (2021), Dterminacdn o variadnes predictivas de desercion Inkcla para
Renerar un sistema de akerta tem@rana. Analsis sobre una muestra de
estudiantes beneficlanos de 2 beca de nivelacion académica en una universidad
publica en Chile. CaVdad e o educeoon, O154), 12
https//dolorg/10.3161%/caledu.n54.828

De 7, Humanas, C, De. Y., BEducacon, L A Vaca, S, Nkole, A, Chusn N, & Manuel H
|8/T]. UNIVERS/IDAD TECNICA DE AMBATD. Edu.ec. Recuperado o 18 de enero de
2023, de
https//repostorouta. ecu ec/onstreamy123456789/33765/ L/PROYECTON 20D
EX2OMNVESTIGACINCINOINRIDENCINSINCHETN2DALLYSON. pot

Garcia, M. 1., Miranda, P. G & Romero, |. A (2027). Anqlies de tecnologas de
Informacon y estrategias on o rendimiento acaddémico durante |3 pandemia por
COVID- 15, Foymacdn Unweysitang, 21512), 139-150
httpsy/dolorg/10.4067 /507 18- 5006202 2000200139

Hemander Jacgquez, L F., & Montes Ramos, F. V. [2020). Modeio predictivo del riesgo
de ADandono escolar on oducacion meda superior en Meéxico. OenciaUAT, 75~
B85, httpe//oor org/10.29059/dencauat wi5(1.1389

Lopez Noriega, M. D, & Contreras Avig, A (2022). B Impacio de la pandemia por covid
19 en estudantes mex<anos de oducacion media supenor. RADE revisio
derogmericanda paro &z imvestigockan y o desarrolo sducetivo, 12(24)
https//dolorg/10.23913/ride v12124,1141

Loper Agudar, D, & Alvarez.Perez, PR (2021]. Modelbo predctvo PLS-SEM sotwe

ntencion de abandono académico unwerstano curante i3 COVID 15, Rewsta
complutense de sducacion, 3213), 451-461. https//dolLorr/10.5209/rcea 70507

41



Muranda Rodriguesz, V. 1, & Alarcon Dlaz, HoH. [2021). Efectos de ks factores de riesgo

sobre 3 Interrupcion de oS estudios en jJovenss unverstanos durante 3 covid
19. Desde o Sur Revicte de Oencias Humanas y Sockales de kv Universigod

Cientifico del Sur, 13{2), 0021, httpsy//dol.org/10.21142/des-1302-2021.0021

Pachaylopez, M. I & Rodnguez-Gamez, M (2021). La desernon escolar: Una
perspectiva comaiea en tiempas de pandemia. Polo gel Conoomiereo, 6(1),
130155, https J/docorg/10.23857/pcvbi1.2129

Perez, AL M Escobar, C R, Toledo, MR Gutierrez, L B, & Reyes, G. M. [2D18)
Modelo de preciccion de B deseroon estudiantd de primer afioen
Universidad Bernarco O Higgins. Fducacdo & Pesquisa, 44|0)
https//doLorg/10.1550/516 7846342018441 72054

Pradas, M. L Universicad Nacional de Resano, Bargobelio, A, Beun, L Plerella, M. P,
Argenting, Universidad Naclonal de Rosario; Argenting, Universidad Naconal de
Rosario; Argenting, & Universidad Nacional de Rosario; Argenting. (2022)
Acompafiamiento, vincukd pedagogico e imagnarias sobre of primer 2o en
tem@os de virtualzacian forzosa desde |a perspechiva de estudiantes. Proxs

educativa, 26]2), 1-22. hatpsy//dol.org/10.191 37/prasiseducativa- 2022 260207

Rea, DDH. A Fabcios, LA Z K Yuguiema, ). C F 12020). COVID-13 y |a Educacion
Virtwal Ecuatorana, Investigacidn Acaaémico, 1(2), 53-63.

httpa/irwestigacionacademuca. com/index phg frevista fartice/vew/24

Soto Decur, M. G, Maro Sancoval, | C, & Loper Cuevas, A (2022]. Formacion de
estudiantes universitarias en bempos de pandemia: un acercamiento a i3
etnogratia vintual. RIDE revsta ibernamericana parg (g Avestigacion y o

gesorrolo educotivo, 12X24) hetps S/ dolorg/10.23913/ride.vi 224 1161

Vista de Aorocion de un modelo de gurac/ion e AVOramas de prevenadn de desercian
universitarka. (/1)1 Uabc.mu Fecuperado o 18 de enero de 2023, de
https ) /redie.uabe myy/ redie/artice/wew/S54/812

42



		2023-04-15T11:01:15-0500


		2023-04-15T11:02:40-0500


		2023-04-17T17:31:58-0500


		2023-04-18T08:18:32-0500


		2023-04-18T20:10:37-0500


		2023-04-18T22:07:17-0500




